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  چكیده

 هر های دغدغه ترین مهم از یکی خارجی و داخلی گذاران سرمایه جلب به نیاز و مالی بازارهای روزافزون گسترش به توجه با امروزه
 مالی با صورتهای تقلبتدوین مدل کشف هدف از این پژوهش .است مالی اطلاعات صحیح افشای مالی منابع تأمین راستای در شرکت

بود.  پشتیبانی در شرکتهای پذیرفته شده در بورس اوراق بهادر تهران بردار ماشین و مصنوعی عصبی شبکه روش های استفاده از

همبستگی است. جامعه آماری شامل شرکتهای پذیرفته شده در بورس اوراق  -پژوهش حاضر از نوع پژوهشهای کاربردی و تجربی

 گیری، تصمیم فرایند در گذاران سرمایه که است کرده مشخص اخیر است. تحقیقات7931-7931دوره زمانی  بهادر تهران در

نتایج نشان داد که در بخش . باشد برخوردار بالاتری کیفیت از درواقع و بالاتر پایداری از ها آن سود که کنند می انتخاب را هایی شرکت

درصد بوده است. همچنین قدرت  61درصد و در آزمون حدود  68بردار پشتیبان حدود آموزش قدرت پیش بینی الگوریتم ماشین 

 .درصد بوده است 16درصد و در آزمون  67پیش بینی الگوریتم شبکه عصبی در بخش آموزش 

 

 .ماشین بردار پشتیبان مالی ، شبکه عصبی مصنوعی، صورتهای تقلب، کلیدي: هاي هواژ
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 مقدمه -1

های ها، سامانهمالی از دیرباز در فرهنگتقلب و فساد 

قوانین، اصول اخلاقی و ادبیات بشر مذموم و عملی مجرمانه 

های فردی و دانسته شده است و انواع رفتارها و مجازات

اجتماعی به صورت مختلف مثل مدارا، طرد، حبس و مجازات

اند این پدیده شوم را، که ناشی از آزمندی های مشابه نتوانسته

ها باید در کن کند. با این وجود، سازمانها است، ریشهسانان

گیری، بازدارندگی و کشف تقلب باشند. تلاش دائمی برای پیش
سازمانی که از تلاش برای مبارزه با تقلب دست بکشد یا خطر 

تردید در معرض خطر تقلب بیشاهمیت بداند بیتقلب را بی

بودن آن و همپایین نکردن تقلب به دلیلتری قرار دارد. کشف

 نکردن تقلب و غیره به معنی نبود تقلب نیستچنین گزارش

میلادی تا 7393های مالی متعدد از دهه بروز بحران

های هایی چون انرون و وردکام و وقوع تقلبورشکستگی شرکت

همگان را برآن داشت  1333ها در دهه بزرگ در سایر شرکت

گیری، کنترل و ب از قبیل پیشتا در ابعاد مختلف مبارزه با تقل

ووضع قوانینی همچون قانون فساد   نظارت تلاش کنند اعمال

و قانون ساربنز آکسلیدر آمریکا و به دنبال آن هم7311خارجی

گیری قبل از درمان در زمینه سویی برخی کشورها در پیش

تقلبدر قالب قوانین مشابه، از یک سو مسئولیت مدیران در برابر 

ر تقلب را افزایش داده و از سوی دیگر موجب مدیریت خط
ایجاد محیطی شده است که در کنار قوانین و مقررات، مدیران 

ها خود نیز به دنبال تدوین و اجرای ها و سازمانشرکت

های گیری و کشف تقلب و سوء استفادهراهبردهایی برای پیش

ه ها بتر تقلبمالی برآیند طبق مثالی رایج در حسابرسی: بیش

شود نه با حسابرسی و طراحی صورت تصادفی کشف می

های بسیاری درباره سیستم حسابداری. با این حال، کتاب

حسابرسی تقلب نوشته شده است که به بررسی تقلب پس از 

اند. به عبارتی دیگر، حسابرس با استفاده از وقوع آن پرداخته

ای را های معمول و برحسب تصادف تقلب وقوع یافتهروش

کند حسابرسان نقش کشف و وجود آن را تأیید و اثبات می

در برابر دریافت اطلاعات  گذاران سرمایهمهمی در حفاظت از 

چنین، اگر کنند. همکننده ایفا میمالی اشتباه، ناقص و گمراه

توانست از تر بود، میهوشیاری و شک و تردید حسابرسان بیش
کنند )رضایی و های حسابرسی اخیر جلوگیری برخی شکست

(در گستره اقتصاد جهانی، تقلب تأثیر به سزا و 1331کرامبلی، 

قابل تأکیدی بر گزارش حسابرسان دارد. بنابراین، همواره یکی 

روی پژوهشگران فعال در حوزه های پیشترین چالشاز بزرگ

 .تقلب این بوده است

در حال حاضر با توجه به نیاز روز افزون مدیران بهمنظور 

اطلاعات مالی صحیح، برای اخذ تصمیمات مدیریتی در  کسب

افق بلند مدت شرکت و نیاز به جلب سرمایه گذاران داخلی و 

خارجی برای تامین سرمایه و رقابت بر سر این موضوع، 

اطلاعات ارائهشده درباره وضعیت مالی و عملکرد یک شرکت، 

 اهمیت زیادی برای استفادهکنندگان از صورتهای مالی دارد

زیرا همانطور که گفته شد صورتهای مالی برای ارزیابی عملکرد 

شرکت، سلامت مالی و نظارت بر مدیریت ضروری است و 

و اطلاعات  مبنایی برای تصمیمگیری و تخصیص سرمایه است

مالی مفید برای تخصیص منابع کارآمد و تصمیم گیریهای 

رشات  اقتصادی آگاهانه بسیار حائز اهمیت است .بنابراین گزا

مالی باید صحیح، با دقت و به موقع ارائه شوند تا بتوانند 

اطلاعات مفیدی را درباره عملکرد مالی و غیر مالی سازمانها در 

اختیار استفاده کنندگان درون سازمانی و برون سازمانی قرار 
دهد و به ارائه درست و صادقانه دستاوردهای مالی شرکت 

ایداری سیستم مالی منجر خواهد شد و نقش مهمی در پ

 خواهد داشت. 

در سالهای اخیر، موضوع تقلب در صورتهای مالی توجه 

زیادی را به خود جلب کرده است  و تقلب در گزارشات مالی رو 

به افزایش است. تقلب صورتهای مالی با  عناوینی همچون  

تقلب حسابداری، تقلب مدیریت، و یا گزارش مالی تحریف شده 

ین اتفاق زمانی رخ می دهد که صورتهای شناخته میشود. ا

مالی )گزارشگری( حاوی اطلاعات غلط و یا نادیده گرفتن 

حقایق مالی )میزان، افشا یا شواهد( برای فریب کاربران  باشد. 

صورتهای مالی متقلبانه اثرات منفی زیادی بر اقتصاد دنیا 

داشته و به خسارات قابل توجهی برای افراد و شرکتها منجر 

ه است. شواهد بیانگر این مطب می باشد که در حال حاضر شد
تقلب در صورتهای مالی وجود دارد و این تقلبها برای دنیای 

 کسب و کار بسیار شایع و پرهزینه است

 گزارش اساس بر مالی های حوزه در تقلب مختلف اشکال

 استفاده سوء مالی، عبارتنداز: فساد تقلب رسمی بازرسان انجمن

 مالی. گزارشگری در تقلب و ها دارایی از

از طرفی تقلب صورتهای مالی تقلب تاثیر قابل ملاحظه ای 

بنابراین تقلب  . در مالیات شرکت ها نسبت به سایر تقلبها  دارد

پیامدهای ویرانگری برای آینده شرکت، مدیران، کارکنان، 

حسابرسان، سرمایه گذاران و کل جامعه در پی دارد. تقلب های 

جب از پا در آمدن واحدهای اقتصادی یا شرکتها شده بزرگ مو

و زیانهای قابل ملاحظه ای را برای سرمایه گذاران در پی دارد، 

همچنین هزینه های حقوقی قابل توجهی را تحمیل می نماید، 
موجب زندانی شدن افراد کلیدی میشود و میتواند باعث از بین 

ایت هزینه تقلب در رفتن اعتماد در بازار سرمایه میشوند. در نه

قالب افزایش قیمت کالا و یا ارائه خدمات بر تمام اعضای 

قیمت سهام شرکت  جامعه تاثیر خواهد گذاشت  و از طرفی 
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کاهش مییابد و در نهایت زمانی که تقلب حسابداری آشکار 

میشود، تاثیر منفی قابل توجهی بر شهرت، نام تجاری و اعتبار 

یل اهمیت موضوع در بدل. شرکت بر جای می گذارد

استانداردهای بین المللی حسابداری و حسابرسی نیز به آن 

اشاره شده است. بنابراین، بررسی علل ریشه ای عمل تقلب 

بسیار حایز اهمیت میباشد. از این رو در یک محیط تجاری نیاز 

مبرمی به روشهای موثر برای پیشگیری و کشف تقلب در 

یل ضرورت این مساله در صورتهای مالی وجود دارد.به دل

پژوهش حاضر به دنبال طراحی الگویی بهمنظور پیش بینی 

ریسک تقلب صورتهای مالی می باشد.تلاش این پژوهش بر آن 

است که عواملی را که باعث بروز تقلب در صورتهای مالی 

میشوند را شناسایی و رتبه بندی کند تا از این طریق کمک 

لب و جلوگیری از وقوع مجدد شایانی به حسابرسان در کشف تق

آن نماید تا به این ترتیب اعتماد را به سرمایه گذاران بازگرداند 
و موجب افزایش سرمایه گذاری و رونق اقتصادی در جامعه 

 شود. 

 

 پژوهش پیشینه و نظري مبانی -2

 تعریف تقلب -2-1
در ابتدا نیاز به یک تعریف روشن و دقیق از موضوع تقلب 

مفهومی که باعث بینش عمیق نسبت به و توضیحی مدل 

موضوع میشود، لازم به نظر می رسد. به طورکلی تعاریف 

متعددی در مورد تقلب بیان شده است و اجماع نظری درباره 

تعریف تقلب وجود ندارد. جوامع حرفهای حسابداران نیز در این 

 مورد، تعاریفی را برای تقلب برشمردند.

( AUS ،173) 1332در سال  استاندارد حسابرسی استرالیا

تقلب را عمل عمدی یک یا چند نفر از جمله مدیریت، کارکنان 

و یا اشخاص ثالث، با استفاده از فریب برای بهدست آوردن 

 مزیت غیر عادلانه و غیر قانونی تعریف میکنند 
انجمن حسابداران امریکا نیز در بیانیه حسابرسی شماره 

ی تقلب در نظر گرفته و سه ویژگی برا 1331در اکتبر  33

اعتقاد دارد این سه عامل موجب بروز تقلب هستند که به مثلث 

  .Rasha and Andrew1371 تقلب معروف هستند

 ایران، حسابرسی استانداردهای 123بخش  2طبق بند 

 از نفر چند یا یک کارانه فریب و عمدی اقدام هرگونه تقلب

 یک از خورداریبر برای ثالت، اشخاص یا کارکنان مدیران،

 حسابرسی، سازمان فنی کمیته) غیرقانونی میباشد مزیت

(. این نکته قابل توجه است که تفاوت بین تقلب و اشتباه 7966

در این است که تقلب همراه با قصد و نیت است ولی اشتباهات 

 ناشی از اعمال غیر عمدی است 

اکثر مردم از تقلب به عنوان یک عمل بد یاد میکنند. 

بهطور کلی تقلب نوعی کلاهبرداری و فریبکاری است که باعث 

ایجاد برتری ناعادلانه متقلب بر دیگران میشود. یعنی یک طرف 

قرارداد از طرف دیگر اطلاعات بیشتری در مورد موضوع معامله 

 دارد.

( تقلب را عمل 1338انجمن حسابداران خبره نیجریه )

نان یا اشخاص عمدی یک یا چند نفر شامل مدیریت، کارک

ثالث که منجر به ارائه اطلاعات نادرست از صورتهای مالی شود، 

 بیان نموده است.

تعریف تقلب از نگاه انجمن حسابداران رسمی امریکا 

 دیگر فردی اجبار منظور عبارتند از تحریف عمدی حقیقت به

 یا دارد تعلق وی به که ارزشی با چیز دادن جهت آن، بر اتکا در

 واژگان با خواه امر، حقیقت کذب بازنمایی قانونی حق واگذاری

 سازی پنهان با یا کننده، گمراه یا ادعایی کذب یا رفتارها با یا
 این با و کند می گمراه که است شده می افشا باید چه آن

 کند گمراه نحوی به را دیگری فرد که گیرد می صورت انگیزه

 عملیات اجرای در. کند عمل خود ضرر به حقوقی نظر از که

 عمل نوع دو از نادرست های ارائه که شود می گفته حسابرسی

 :شود می ناشی

 مالی های گزارش ارائه که متقلبانه مالی گزارشگری 

 کردن گمراه منظور به عمدی شکل به نادرست

 .استفاده کنندگان

 دارایی سرقت شکل به که ها دارایی از سوءاستفاده 

 های گزارش در خوبیبه  آن اثر و بوده شرکت های

 حسابرسی استانداردهای) است نشده منعکس مالی

 (8آمریکا،بند  33 شماره

  صورت این به را تقلب آمریکا، داخلی حسابرسان انجمن
 از هایی ویژگی که غیرقانونی عمل گونه هر: کند می توصیف

 به اعمال این. دارد اعتماد نقض یا سازی پنهان فریب، قبیل

. نیست وابسته فیزیکی نیروی یا آمیز خشونت تهدید از استفاده

 پول، تا شود، می اجرا ها سازمان و ها گروه وسیله به تقلب

 دست از یا پول پرداخت از آورند، دست به خدمات یا اموال،

 را سازمانی منافع فردی یا یا کنند اجتناب خدمات دادن

(. 1379 داخلی، حسابرسی استانداردهای) کنند تضمین

 به را نادرست رفتار و تقلب داخلی، حسابرسان همچنین انجمن

 ریسک و عملیاتی ریسک مالی، گزارشگری ریسک: های گروه

 .کند می بندی تقسیم رعایت

در تعریف دیگری توسط انجمن بازرسان رسمی تقلب 

)امریکا(، تقلب عبارتند از هر گونه عمل غیرقانونی که دارای 

انت در امانت و پنهانکاری باشد که یکی از ویژگیهای نیرنگ، خی
این اعمال نیازمند کاربرد خشونت و اجبار فیزیکی ندارد. به 
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 دست به برای ها سازمان و افراد سوی از عبارتی دیگر تقلب

 پرداخت از تا شود می انجام خدمت یا دارایی، پول، آوردن

 تجاری نفع یا کنند؛ خودداری خدمات دادن دست از یا وجوه

(. بنابراین از 1333)گلدمن و کافمن،  دست آورند به فردی یا

دیدگاه این انجمن تمام رویدهای غیر مترقبه، کلک، حیلهگری 

یا مخفیکاری و... ، راههای غیر منصفانه برای فریب دیگران 

 (. 7962است )پوریا نسب، 

( تقلب را تهدیدی که هدف آن سو 7361برینک و ویت )

عریف کرده اند و آن را به عنوان استفاده از منابع می باشد ت

 نگرانی اصلی مدیریت مطرح نمودند. 

( تقلب را فریب عمدی به قصد 1331ادریبجی و دادا )

محروم کردن شخص دیگری از اموال و حقوقش و نیز برنامه 
ریزی و اجرای آن به صورت مستقیم و غیر مستقیم تعریف 

 نموده است.

( نیز تقلب را 1330( و هوارد )7330آبرشت و همکاران )

به اختلاس کارمند، تقلب مدیریت، کلاهبرداری، تقلب 

 فروشنده، تقلب مشتری و تقلب متفرقه طبقه بندی کرده است. 

 شده طراحی پیش از برنامه ای را میرناد والاس نیز تقلب

 ساختگی مدارك و اسناد ارائه طریق از دیگران فریب برای

 است،  عمدی اقدامی تقلبکه  جایی آن از. تعریف نموده است

 متعددی عوامل معلول و نیست ساده مالی صورتهای در تقلب

 میشود.  اعمال نیز متفاوتی شیوههای به و است

( تقلب در صورتهای مالی را شامل هر گونه 1330رضایی )

اقدام عمدی توسط شرکت برای گمراه کردن استفاده کنندگان 

و اعتبار دهنگان از  گذاران سرمایهاز این صورتهای مالی به ویژه 
طریق تهیه و انتشار صورتهای مالی حاوی اشتباه با اهمیت 

 (. 1330بیان میکند )رضایی، 

 

 هاي تقلب نظریه -2-2

 یک از و تاکنون گذشته از روانه کج رفتار محتوای و ماهیت
 از ها نظریه این اما است متفاوت بسیار دیگر جامعه تا جامعه

 جهاتی از و داشته پوشانی هم یکدیگر با نظری های جنبه بعضی

 جنبه از معقولی درك تا شوند ترکیب یکدیگر  با توانند می

 (. 7962گیدنز، ) سازند فراهم روانه کج رفتار عمده های

 مخدوش به منجر که تخلفاتی شناسایی به حسابرسان

 می نشان خود از زیادی علاقه شود مالی گزارشگری شدن

 هر که این وجود با تقلب، کشف الگوهای و ها نظریه. دهند

 حسابرسی در تقلب کشف کننده تضمین تنهایی به کدام

 کشف در حسابرس برای خوبی مکمل توانند می اما نیستند،

 (. 7961)مهرانی و حصارزاده،  باشند آن شناسی علت و تقلب

 بررسی دیدگاه مورد و منظر دو از توان می را تقلب های نظریه

 : داد قرار

 ( شناسی جرم) اصلاح و گیری پیش های نظریه 

 (. حسابرسی) تقلب کشف های نظریه 

( شناسی جرم) اصلاح و گیری پیش مورد در غالب های نظریه

 :از عبارتند

 کلاسیک شناسی جرم نظریه 

 جرم شناختی زیست نظریه 

 شناختی روان های نظریه  

 شناختی جامعه نظریه 

 کلاسیک شناسی جرم: کلاسیک شناسی جرم نظریه 

 این در ریشه است، سودمندگرایی فلسفی اصول بر مبتنی که

. هستند گر حساب و منطقی موجوداتی بشر نوع که دارد باور

 و جویند دوری درد از تا دهند می انجام را اقداماتی  نتیجه، در

پرداز )بکارا از  نظریه دو نام. کنند ایجاد خود در را خوشنودی

 درآمیخته شناسی کلاسیک جرم با انگلستان(ایتالیا و بنتام از 

  (. 7937است )پوریانسب و احمدی، 

 برای ها کوشش نخستین :جرم شناختی زیست نظریه

 مدعی جرم اساسا شناسایی دیگر های شکل و جرم تبیین

 از را آنها که شد کاران جنایت جمجمه در هایی ویژگی کشف

 زیست نظریه بنای زیر ، ساخت می متمایز قانون پیرو افراد

 این. گردد برمی ایتالیایی گیدنز پزشک لومبروسو به شناختی

 و بیماری تشخیص فیزیولوژی، تشریحی، های جنبه نظریه،

  (.7963)نجفی،  کند می مطالعه را بزهکار شخص بیوشیمی

 های تبیین مانند ،جرم شناختی روان هاي نظریه

 می مربوط شخصیت خاص انواع با را تبهکاری شناختی، زیست

 از ناشی ما اخلاقی حس زیادی اندازه تا فروید، نظر بر بنا. دانند
 می یاد رشد مرحله طی در کودکی در که است هایی خودداری

 بی و گیر کناره افرادی رنجوران، روان که شود می گفته. گیریم

 برند می لذت آن خود خاطر به خشونت از که هستند احساس

  .(7962 گیدنز،)

 این نظریه بیان می دارد که شناختی: جامعه نظریه

 از یکی. دارد بستگی جامعه اجتماعی نهادهای به جرم ماهیت

 تأکید جرم، درباره شناختی جامعه تفکر های جنبه ترین مهم

نظر  از  که است  روی کج و نوایی هم میان متقابل ارتباطات بر

 گیدنز،) است مختلف اجتماعی های سبک زمینه این متفکرین
 زندگی بر محیط تأثیر و اجتماعی (. دورکیم، عوامل7962

  اهمیت دارای را بزهکاری سوی به آنها دادن سوق و ها انسان

 در غالب های (. نظریه7963 توانا، نجفی) دانست می فراوانی

 نظریه و یخی کوه قله نظریه: از عبارتند تقلب کشف مورد
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 یخی کوه مانند تقلب یخی، کوه قله نظریه در حمام سوسک

 و آب سطح بالای ساختاری وجوه گرفته، قرار آب روی که است

 آب سطح زیر رفتاری های جنبه اما دارد قرار همگان دید در

 مانند و دارد خطر خیال آسوده حسابرس برای و است پنهان

 . است نشینان کشتی کمین در آب در نهفته یخ

 هدف مالی، منابع مراتب، سلسله: شامل ساختاری عوامل

 فن وضعیت کارکنان، های توانایی و ها مهارت سازمان، های

 . کارایی گیری اندازه و عملکرد استانداردهای آوری،

 ها، نگرش: شامل( نهفته های جنبه) رفتاری عوامل

 هم هنجارها، ها، ارزش ،...و خشم و ترس مانند احساسات

 این. شد مطرح( 7968 تیموری،) خرسندی و پشتیبانی کنش،

  تأکید دارد. تقلب تکرارپذیری بر نظریه

 

 انواع تقلب -2-3

 گزارش اساس بر مالی های حوزه در تقلب مختلف اشکال

 سوء مالی، فساد: از عبارتند تقلب رسمی بازرسان انجمن

 مالی )انجمن گزارشگری در تقلب و ها دارایی از استفاده

 (. 1336تقلب،  رسمی بازرسان

 :به عنوان تقلبی تعریف میشود که در آن  فساد مالی

متقلبان از نفوذ خود در یک تراکنش مالی به منظور 

کارپردازی برای منافع شخصی خود یا دیگری به غلط 

استفاده میکنند. مانند پذیرش پورسانت و درگیر شدن 

در تضاد منافع، رشوه خواری، باجگیری و زورگیری 

 اقتصادی.

 :امل اختلاس در داراییها ش سواستفاده از داراییها

که اغلب به عنوان تقلب کارکنان شناخته میشود، 
میباشد که به وسیله یک شخص و یا گروهی از افراد 

بهمنظور کسب منافع مالی غیر منصفانه انجام میشود 

 (.1338)رامنی و استن بارت، 

 :عبارت از تحریف عمدی در  تقلب گزارشگري مالی

ارائه تصویر نادرست از نتایج صورتهای مالی بمنظور 

شرکت مانند بیشنمایی داراییها و کمنمایی هزینهها و 

کمنمایی داراییهای دزدیه شده، می باشد فریبکاری از 

طریق سند سازی و دستکاری یا تغییر سوابق 

حسابداری یا مدارك پشتوانه تهیه صورتهای مالی و 
ارائه نادرست یا حذف عمدی رویدادها، معاملات یا 

اطلاعات با اهمیت در صورتهای مالی صورت می سایر 

 (.7966پذیرد.)وکیلی فرد و همکاران، 

 در که سازمانی مفاهیم حسب بر را تقلب توان می چنین، هم

 برون تقلب و سازمانی درون  تقلب گروه دو به دهد، می رخ آن

 .کرد بندی طبقه سازمانی

 تقلب گروه دو به توان می نیز را سازمانی درون تقلب

تقلب درون . کرد بندی تقسیم مدیریت تقلب و کارکنان

 دستمزد، و حقوق در سازمانی کارکنان شامل اختلاس، تقلب

و پرداختنی، سرقت  درصدگیری چک، تقلب دستکاری و تقلب

 و گلدمن) شرکت می باشد محرمانه اطلاعات و فنی دانش

شامل  مدیریت سازمانی درون (. تقلب1333 کافمن،

 کردن، گزارشگری تفریحات، پنهان و ماموریت سوءاستفاده

می  رشوه دزدی، گرفتن/ اختلاس منافع، و تضاد متقلبانه مالی

 (.1333 کافمن، و گلدمن)باشد

 تقلب با مقایسه در مدیریت تقلب تنوع و میزان که چند هر

 به را تری بیش زیان مدیریت، تقلب ولی است، تر کم کارکنان
 و دارند تری بیش اختیار مدیران زیرا،. کند می تحمیل شرکت

 که است کسانی از تر بیش کاری فریب برای آنان فرصت

 تقلب .(1333کافمن،  و گلدمن) کنند می کار آنان زیردست

 مانند سازمانی برون افراد دست به است ممکن چنین هم

 پیمانکاران، تولید، اولیه مواد کنندگان تأمین فروشندگان،

 صورتحساب، مبلغ بر افزودن طریق از مشتریان و مشاوران

 قرارداد خلاف بر) نامرغوب مواد و مجدد صورتحساب ارسال

 کالاهای ارزش و کیفیت درباره نادرست اطلاعات ارائه ،(معامله

 انجام سازمان علیه بر مشتریان اعتبار وضعیت یا شده خریداری

 مانند اعمالی انجام به است ممکن سازمانی برون گروه این. شود

تیموری، ) شوند متوسل نیز سازمان اعضای به دهی رشوه

7968 .) 
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به مجموعه عملیات یا اقداماتی که براساس روشها یا 

متدهایی، سعی در کشف و شناسایی تقلبهای صورتگرفته یا در 

 بر حال وقوع را دارند شناسایی تقلب گفته میشود. تمرکز

 یافته تکامل گیری پیش به کشف از ضدتقلب های فعالیت

 بازرسان و حسابرسان مانند ضدتقلب های ای حرفه. است

 تقلب قربانیان تر بیش که دارند نظر اتفاق نکته این بر همگی

 را تقلب اثر در رفته سرقت به های دارایی توانند می سختی به

 از آورده بدست داراییهای گاه هیچ متقلبان چون بگیرند، پس

 گیری (. پیش1379 کرانچر،) کنند نمی انداز پس را تقلب راه

 مفاهیم اما اند وابسته هم به موضوعاتی آن کشف و تقلب از

 ها، مشی خط شامل تقلب از گیری پیش. نیستند یکسانی

 پیش تقلب وقوع از که است ارتباطاتی و ها آموزش رویکردها،

 روش و ها فعالیت بر تقلب کشف که حالی در کند می گیری
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 تقلب وقوع زمانی، حساسیت با و بلادرنگ که دارد تأکید هایی

 وقوع شرف در تقلبی که یابد در می یا دهد می تشخیص را

 . است

نشان میدهد براساس گزارش  7نمودارشماره که طور همان

سالانه انجمن بازرسان رسمی تقلب یکی از مهمترین راههای 

از طریق ایجاد و برقراری کشف تقلب در سازمانها، خبر رسانی 

 خطوط تلفنی داغ است.
 

 

  
 : راههاي اولیه کشف تقلب1نمودار شماره

 

 

 تقلب کشف براي راهی( افكار بارش) فكري توفان -2-5
 گروهی فرایند متداولترین توفان فکری، موثرترین و احتمالاً

( 7309پیش، اسبورن )ً سال شصت از بیش را روش این. است

 ایده کیفیت و کمیت افزایش منظور به تبلیغاتی شرکتی در

 استقبال و استفاده مورد چنان طراحی کرد و تبلیغاتی های

 آنها زندگی از جزئی که گرفت قرار غرب در ها سازمان و مردم

 گروه در خلاقیت برانگیختن منظور به روشی فکری توفان. شد

 به مساله یک مورد در ایده زیادی تعداد تولید برای که است

 .است افکار تشویق معنای به ساده زبان به واژه این. رود می کار

بما عنموان    970شمماره   حسابرسی استاندارد ما، در کشور
 خطرهمای  بمرآورد  و آن مورد رسیدگی و محمیط شناخت واحد 

 احتممال  دربماره  را حسابرسمی  گمروه  اعضای اهمیت، با تحریف

 تحریف از رسیدگی مورد واحد مالی های صورت پذیری آسیب

 بحث چنین. است کرده ملزم وگو گفت و بحث به بااهمیت های

 شامل حسابرسی گروه تجربه با اعضای برای را هایی فرصت ها،

 اسماس  بر که را اطلاعاتی تا آورد می وجود به حسابرسی، مدیر

 در گروه اعضای با اند کرده پیدا رسیدگی مورد واحد از شناخت

 خطرهای درباره یابند می فرصت نیز گروه اعضای. گذارند میان

 نحموه  و دارد قرار آن معرض در رسیدگی مورد واحد که تجاری

 همای  تحریمف  از ممالی  همای  صمورت  پمذیری  آسیب احتمال و

 تجربمه  نقش، به ها بحث میزان. کنند اطلاعات تبادل بااهمیت،

 .دارد بستگی حسابرسی گروه اعضای اطلاعاتی نیازهای و

 

 

 هاي مورد استفادهروش -2-6
ANN  وSVM مهم مناسب هستند، در  یرهایانتخاب متغ یبرا

 ،یبندطبقه یبرا QUESTو  CART ،CHAID ،C5.0 کهی حال

[. در 8-9]    مناسب هستند رهایمتغ ییو شناسا ینیبشیپ

بردار  ماشین( و ANN) یمصنوع یعصب یهامرحله اول، شبکه

 دهمهم مورد استفا یرهایمتغ شینما ی( براSVM) یبانیپشت

 یبندطبقه یهاساخت مدل ی. در مرحله دوم، برارندیگیقرار م

، CART) یریگمیدرخت تصم کیها، چهار تکنسهیو مقا

CHAID ،C5.0  وQUESTرندیگی( مورد استفاده قرار م. 

 (ANNهاي عصبی مصنوعی )شبكه
بمه   هیشمب  ی( سماختار ANN) یمصمنوع  یشبکه عصب کی

پمردازش اطلاعمات    ستمیس کی نینورون در مغز انسان است. ا

 انجام یتواند برایو م کرده دیرا تقل یکیولوژیاست که اعصاب ب

کنمد. شمبکه    بیم و ترک افمت یدر یورود نیهما چنمد  ینیبشیپ

اسمت کمه در    یاز دستگاه هوش مصمنوع  ینوع یمصنوع یعصب

 یریم گجهینت یبرا در رایانه ییتوانا جادیا یبرا یاضیر روشآن 

عمل  نیشود. ایاستفاده م انهیرا عیمحاسبه سر ییتوانا قیاز طر

( بمه  نیماشم  یریادگی یعنی) یریادگی ندیفرآ کی قیاز طر دیبا

 یکسم  یعنم ی -را داشته باشد  استنتاج ییکه بتواند توانا یطور

خواهمد   یاجمه یبمه چمه نت   یطیکه چه نوع شمرا  دیگویبه آن م
به شما  یبه درست د،یآن بگوئرا به درست  یها. اگر نمونهدیرس

نمونمه  یممکمن را بمرا   جهیتواند نتیم یحت نیدهد. ایپاسخ م

 سازد. بیانآموخته نشده  که قبلاً ییها
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شموند نمورون   یپردازش م ANN کیکه توسط  ییواحدها

( عبمور، کمه در آن   7: )کنندرا دنبال میها دو هدف هستند. آن

در  یقابمل تموجه   ریثأگره تم  یهایورود یداده ناقص برا طاقن

 ممات یسازگار، کمه بمه تنظ   یریادگی( 1شبکه نداشته باشد؛ و )

شامل  ANN یصلها اشاره دارد. ساختار اگره نیوزن اتصالات ب

اسمت.   یخروجم  هیم لا کیم پنهمان و   هیلا کی ،یورود هیلا کی

 یگمر یهر عنصر پمردازش بمه واحمد پمردازش د     یمقدار خروج

 شود.یآن واحد م یمنتقل و مقدار ورود

بما   ،یابمه طمور گسمترده   BPNN هیاول تکثیر یشبکه عصب

پنهمان، توابمع اصملاح خطما و      یهما هیدر لا یدیکل یپارامترها

 .ردیگیمورد استفاده قرار م یریادگینسبت 

تعداد  نییتع یرا برا ریاستفاده از معادله ز24 رفنس و همکاران

یارائمه مم   میو تعمم  یمی گراپنهان بر اساس اصول همم  یهاهیلا

 د:نده
7) 

 
 

 هیم هما در لا نمورون  یعیطب تمیلگار یپنهان بعد یهاهیتعداد لا

 انیم گراد بیشم  یجیخطا از روش تدر حیاست. تابع تصح یقبل
همر   ی.ورودکنمد استفاده ممی  به حداقل رساندن تابع خطا یبرا

وزن اتصال توسط شمبکه هممراه    لیهمراه با تعد تمرینیمقدار 

 تیهمان جهت حساسم  در یو تابع خطا میاست. محدوده تنظ

 است: ری. محاسبات به شرح زکندتغییر می به مقدار

1) 

 
 

 یبرا میتنظ زانیاست که م یریادگیدهنده نسبت نشان σنماد 

 یابیم کنمد تمابع خطما بمه منظمور ارز     یم یریگهر وزن را اندازه

باشمد،   شمتر یب eرود. هرچمه مقمدار   یبه کار م یریادگی تیفیک
شود. محاسبه تابع یتر مفیضع یریادگی تیفیتر و کخطا بزرگ

 است: ریخطا به شرح ز

9) 

 
 

 هیم اسمت در لا  امb یرون خروجم وهدف ن یمقدار خروج Obکه 

 یخروجم  امbنورون  یمقدار خروج ybآموزش، و  مقدار یخروج

نمورون   نیب ωabمثال آموزش است.وزن اتصال  یخروج هیدر لا

aو نورون  امbریم تواند با معادله زیپنهان تابع خطا م هیدر لا ام 

 شود: انیب رهیاز قانون زنج

2) 

 
 

 b˅ بمه صممورت  یخروجم  هیم در لا امb یخروجم  نمورون  یخطما 

 شود:یمشخص م

0) 

 
 

 ریم به شرح ز یمخف هیو لا یخروج هیلا نیب یمقدار اصلاح وزن

 است:

8) 

 
 

 انیم ب به صورت زیرتواند یم ینورون خروج یبرا ورودیاصلاح 

 شود:

1) 

 
 

کنند یها و محاسبات را تکرار میسازهی( شب1) -( 0معادلات )

زده  نیتخمم  مقمدار و  مورد نظمر  مقدار نیتفاوت ب جیتا به تدر

 را کاهش دهند. یشده توسط شبکه عصب
 

 (SVMماشین بردار پشتیبانی )

 وپنیمک توسمط   افتمه ی(، توسمعه  SVM) یبانیبردار پشت نیماش

 کیم تکن نیم اسمت. ا  یهوش مصنوع یریادگیروش  کی[، 10]

و بمه حمداقل    یآمار یریادگی هیبر اساس نظر نیماش یریادگی

صمفحه  اسمت کمه    نیم اسمت. همدف ا   یرساندن خطر سماختار 

 سمم یمکانچند کلاس داده بما   ایدو  میتقس یبراجدایش بهینه 

 کیم  نی. ای را شناسایی کندورود یهابا آموزش داده یریادگی

 هما آیتم یبندو طبقه ینیبشیپ ینظارت شده برا یریادگینوع 

 داده است.استخراج  نهیدر زم

، وجود دارد فضاداده موجود در  هنقط n به تعداد که دیفرض کن

و نممممممممممممممماد  

نشمان    ̅  نقطه داده یرا برا یبندطبقه 
 ییشناسما  یبرا یآموزش یهاها به عنوان دادهداده نیدهد. ایم

 شود:یم فیتعر ریبه صورت ز نهیبه صفحه جدایش
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6) 

 
 

ثابت است.  کی αکند و یرا مشخص م یشجدا هیحاش ̅ نماد 

مقمداری   نمه یبه ̅ وجود دارد، اما  ̅  یبرا یمتعدد یهاحلراه

 سمئله حل مراه ریاست. معادله ز هیحداکثر حاش یکه دارااست 

 است: یسازنهیبه

3) 

 
 

توان با استفاده یم ه،یبا حداکثر حاش ̅  ،شبکه یریادگیپس از 

 یبنمد آزمون کمه هنموز طبقمه    یهاداده ی( بر رو73از معادله )

 کند: جادیرا ا ̂  یبندنشده است، طبقه

73) 

 
 

 گیريدرخت تصمیم

 یهما روش نیتمر از سماده  یکم ی یریم گمیتصم هایدرخت

ممداوم و   یرهایتوانند متغیها م[. آن18است ] ییالقا یریادگی

و طبقمه  قیبما حقما   یگسسته را پردازش کنند. ساختار درختم 

به  هیقواعد مرتبط قض میشناخته شده به منظور تعم یهایبند

، CARTمقالمه   نیم در ا یریگمیتصم یها. درختآیدوجود می
CHAID ،C5.0  وQUEST داده شده حیتوض ریهستند که در ز

 اند.

CART میروش تصم کی( ونیو رگرس یبند)درخت طبقه

 7362و همکاران در سال  بریمناست که توسط  تاییدو یریگ

 یپمارامتر ریغ یهاداده ایمداوم  یهاداده یانجام شده است. برا

بمر   طیشمرا  میتقسم  میشود. تصمم یاستفاده م یبندطبقه یبرا

 ینم یج صشماخ  نیچنم ها، و همداده یهایژگیاساس مقدار و و

کنمد و  یم میمجموعه تقسزیراست. هر بخش اطلاعات را به دو 

تکمرار   یبعد میتقس طیشرا ییشناسا یمجموعه براریهر ز یبرا

 چنانها همداده ،یساختار درخت کیشود. به منظور ساخت یم

یمم  انیم به پا یزمان ندآیشوند. فریم میمجموعه تقسریبه دو ز

 .ندستین میقابل تقس گریها درسد که داده
گمروه )انمدازه   نیتمر جدا کردن بزرگ ینیهدف شاخص ج

. اسمت در گمره   گمران یشده توسط تعداد مشاهدات( از د یریگ

بمر  باشمد.   C1, C2, …, CN رامقمد  N یحاو Sداده  دیفرض کن

 می{ تقسم SL ،SRبه } A ،Sی ویژگی برا v میتقس طیاساس شرا

متعلق بمه   مشاهداتدهنده تعداد نشان riو  li یشود. نمادهایم

یمم  SRو  SL یهامجموعهریمتعلق به زریغبه ترتیب و  Ciگروه 

باشممد،  Sرده در  نیتممربممزرگ Cn(. اگممر I=1,2,…,N) باشممند

 :آیدبه دست می( 77) مطابق معادله ینیج مقدارمحاسبه 

77) 

 
 

CHAID از  یا( شماخه چمی  مربمع  کیم )آشکارساز تعامل اتومات
، کمه توسمط   CHAID تمیاسمت. الگمور   میدرخت تصم تمیالگور

 یشده است، به طور عمده بمر رو  یطراح 7363در سال  کاس

 یریم گمیسماخت درخمت تصمم    ندآیدر فر چیمربع  یهاتست

و  هابیترک ندیبا تکرار فرآ مطلوب میتقس شاخهکند و یم هیتک

 یایم مزا یدارا CHAID تمیشمود. الگمور  یها مشخص مم میتقس

 مقادیراست، چرا که  یریگمیتصم یهادر توسعه درخت یخاص

یمم  دأییم را ت یآمار تیبر اساس اهم میتقس مقدارو  یانحصار

 است. دیمف یاشاخه ندیفرآ یسازنهیبهبرای  نیکند. ا

C5.0  [ به عنوان بهبمود  11] کویینلانتوسطID3   توسمعه

اطلاعات بمه عنموان معیمار     کسباشاره به  ID3داده شد. روش 

و به طور معمول به علمت   دارد یگیرتصمیم هایساخت درخت

 C5.0انجاممد.  تعداد زیادی از متغیرهای ورودی به فراگیری می

 نیم کند. بما ا یم دهاستفا یقبل یارهایمعجای از نسبت سود به 
 یریم گمیماند. توسعه درخت تصمیم یباق یهوم اساسحال، مف

که چگونه سماختار درخمت    ستیاست، مهم ن یبر آنتروپ یمبتن

شود. یم انی( ب79( و )71کند. محاسبات در معادلات )یرشد م

اسمت   Bو  Aدو دسمته   یها حاواز داده یامجموعه دیفرض کن

 یتعداد مشاهدات بمرا  bو  A دسته یتعداد مشاهدات برا aکه 

یهما مم  مجموعمه داده  نیاز ا مورد انتظاراست. مقدار  B دسته

 بیان شود: I(A,B)تواند با 

71) 

 
 

 aiمقدار آنتروپی هر ویژگی به همان شمکل بمرآورد شمد. نمماد     

است.  Aدر دسته  Cهای ویژگی دهنده تعداد زیرمجموعهنشان
در دسمته   Cهای ویژگمی  دهنده تعداد زیرمجموعهنشان biنماد 

B  است. مقدار آنتروپی ویژگیC    همای  مبتنمی بمر زیرمجموعمه

 تواند به صورت زیر بیان شود:می Cویژگی 

79) 
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 ریو سما  C ویژگی یبرا سودمحاسبه شاخص  ی( برا72معادله )

بما   همای ویژگمی شود. سماختار درخمت بما    یها استفاده میژگیو

 :کندمیسود بالا شروع به رشد شاخص  ریمقاد

72) 

 
 

 یهما از حمد شماخه   شیمربوط بمه داشمتن بم    مسائلحل  یبرا

هما،  مسمتمر داده  یهما فیشده به علت عدم پردازش رد میتقس

C5.0 ( 78( و )70نسبت سود را طبق معادلات ) انیم بنرمال و 
 کند:یم

70) 

 
 

78) 

 
 

هما را پمس از دسمته   مجموعهزیرتعداد  Si( نماد 78در معادله )

داده  یهاتعداد کل مجموعه Sدهد و ینشان م Aی ویژگی بند

یمستمر داده را به دست م یهافیرد ریمقاد C5.0است. روش 
یمحاسبه م یدافران یهااسیدهد و دوباره نسبت سود را در مق

 یبمرا  میسمود بمه عنموان نقطمه تقسم      نیتربا بزرگ مقدارکند. 

 شود.یاستفاده م یساختار درخت

QUEST کنمد کمه   ی( فرض معیکارآمد سر ی)درخت آمار

 نیم مستمر اسمت. ا  یبندمیتقس نیقوان جادیا یهدف برا ریمتغ

توانمد  یو مم را انجام داده تواند به سرعت محاسبات یم تمیالگور

، اجتنماب  شمود می دهیها دروش ریسا که در تبعیض از احتمال

متعمدد   همای دسمته با  یحیتوض یرهایمتغ یبرا نیچن. همکند

توانمد دسمته  یفقط م QUESTحال، روش  نی. با اتمناسب اس

قانون طبقمه  یهدف برا ریکند. اگر متغ تیریرا مد دوتایی یها

شمود. اگمر   یاستفاده مم  ANOVA-Fمستمر باشد، آزمون  یبند

اسمتفاده   چمی  باشد، آزمون مربمع  بندیقابل دستههدف  ریمتغ

 ویژگمی  ریاست. متغ pحداقل مقدار  بندیشاخه اریشود. معیم
 نمه یبه بندیشاخه ریبه عنوان متغ α تیاز سطح اهم ترکوچک

وجود نداشته باشمد،   αتر از کوچک ریشود. اگر متغیاستفاده م

تناقض از لحما    نیترشیبا ب ریانتخاب متغ یبرا Leveneتست 

ینمم  ترشیصورت، ب نیا ریشود. در غیهمگن بودن استفاده م

 شود. میتواند تقس

 

 

 پیشینه پژوهش -3

(، در پژوهشی به کشف تقلب 1370و کلکارنی ) 7تانگوت

صورتهای مالی با استفاده از روش دادهکاوی و تحلیل عملکرد 

استقاده شد و  MLFFپرداختند. برای این منظور از الگوریتم 

به این نتیجه رسیدند که اطلاعات موجود در صورتهای مالی 

بانه میباشد. علاوه بر این منتشر شده دارای شاخصهای متقل

تعداد نسبتا کمی از نسبتهای مالی، به طور گستردهای 

تعیینکننده نتایج طبقهبندی میباشند. همچنین آنها نشان 

از دقت بالاتری  MLFFدادند که شبکه عصبی نسبت به 

 برخوردار است.

 206(، با نمونهای متشکل از 1371و همکاران ) 1آلدن
شرکت غیرمتقلب،  113شرکت متقلب و  113شرکت شامل 

سودمندی طبقهبندیکنندههای مبتنی بر قواعد فازی در کشف 

الگوهای گزارشگری مالی متقلبانه را مورد بررسی قرار داد. در 

متغیر مالی  به عنوان پیشبینیکنندههای بالقوه 91مجموع، 

شگری مالی متقلبانه انتخاب شدند. نتایج حاصل از گزار

طبقهبندیکنندههای مبتنی بر قواعد فازی با الگوریتم ژنتیک و 

الگوریتم برآورد توزیع یادگیری مارکو حاکی از سودمندی 

  .مدلهای تکاملی برای کشف گزارشگری مالی متقلبانه بود

 713(، با نمونهای متشکل از 1378و همکاران ) 9لین

شرکت غیرمتقلب به طبقهبندی و  221کت متقلب و شر

پرداختند.  7336-1373رتبهبندی عوامل تقلب طی سالهای 

عامل تقلب که مطابق نظر متخصصان برای  91در این پژوهش 

کشف تقلب مناسب شناخته شدند بکار رفته است. نتایج حاصل 
از تکنیکهای دادهکاوی رگرسیون لجستیک، درخت تصمیم و 

عصبی مصنوعی حاکی از دقت بیشتر روشهای شبکههای 

درخت تصمیم و شبکههای عصبی مصنوعی نسبت به رگرسیون 

لجستیک است. در پایان نیز به منظور بهبود دستاوردهای 

پژوهش مقایسهای بین قضاوت متخصصان و تکنیکهای 

 .دادهکاوی صورت گرفته است

( از شبکه عصبی برای بسط الگویی 7332فانینگ و کوگر )

به منظور کشف تقلب مدیریت استفاده کردند. آنان، هم چنین، 

نتایج حاصل از شبکه عصبی را با رگرسیون خطی و رگرسیون 

لجستیک مقایسه کردند. نتایج این الگو نشان داد که می توان 

تقلبات احتمالی صورت های مالی را با استفاده از تجزیه و 

یج بیانگر این تحلیل مدارك مشتری کشف کرد. هم چنین، نتا

بود که کیفیت الگوی شبکه عصبی از کیفیت الگوهای آماری 
 بهتر است.

( از روش شبکه عصبی مصنوعی برا 7331گرین و چوی )

کشف تقلب صورتهای مالی استفاده نمودند که نتایج این 
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مطالعه نشان داد که این روش توانایی کشف تقلب را در 

 صورتهای مالی دارند.

( ANN( از شبکه عصبی مصنوعی )7336کوگر )وفانینگ 

نها آند. دنموده ستفااکشف تقلب مدیریت ل حی مداطرای بر

دند. ین نمووکشف تدی الاممبل حتماابا هشت متغیر با را مدلی 

نتایج این پژوهش نشان داد که شبکه عصبی نتایج بهتری در 

مقایسه با رگرسیون لجستیک و مدلهای آماری استاندارد ارائه 

 ت. داده اس

( از شبکه عصبی برای تمایز میان 7336بوستا و وینبرگ )

استفاده کردند. آنان با « دستکاری شده»و « واقعی»داده های

استفاده از این داده ها شش شبکه عصبی طراحی کرده و از 

میان شش شبکه  عصبی بهترین را  انتخاب کردند. شبکه 
 633ن درصد موارد توانست از میا 86عصبی طراحی شده در 

سری داده های مالی، داده های واقعی را از داده های دستکاری 

 شده متمایز کند.

( از شبکه عصبی برای کشف تقلب 7333سرولو و سرولو )

استفاده نمودند که نتایج این مطالعه تقلب در گزارشگری مالی 

 را پیشبینی تمود.

 33گزارش مالی نادرست و  21( نمونهای از 1333فروز )

مالی واقعی استفاده کرد. آزمون براساس روش گزارش 

رگرسیون لجستیک و شبکه عصبی انجام شد. نتایج تجربی 

نشان داد که روش شبکه عصبی بهتر از روش رگرسیون 

 لجستیک است. 

( از شبکههای مصنوعی، شبکههای 1339لین و همکاران )

مبتنی بر قواعد فازی و رگرسیون لجستیک گام به گام برای 
ی کشف تقلب استفاده کردند. نتایج این پژوهش نشان پیشبین

داد که پیشبینی تقلب در گزارشگری مالی به کمک شبکههای 

عصبی مصنوعی و شبکههای مبتنی بر قواعد منطق فازی در 

مقایسه با رگرسیون لجستتیک گام به گام نتایج بهتری را به 

 دنبال دارد. 

شبکههای ( از درختان تصمیم، 1331کرکس و همکاران )

عصبی و شبکههای مبتنی برا قواعد بیزین برای کشف تقلب 

استفاده کردند که نتایج نشان داد که شبکههای مبتنی بر 

قواعد بیزین در مقایسه با سایر روشها توانایی بهتری در کشف 

 تقلب دارند. 

 933( با نمونه ای متشکل از 1331هوگس و همکاران )

شرکت غیر متقلب طی  993شرکت متقلب و  07شرکت شامل 
به معرفی رویکرد تکاملی برای کشف  7336- 1332سالهای 

متغیر مالی و  60گزارشگری مالی متقلبانه پرداختند.در مجموع 

غیر مالی به عنوان پیش بینی کننده بالقوه خطر تقلب در 

صورتهای مالی انتخاب شدند.نتایج حاصل از الگریتم ژنتیک 

و همچنین اهمیت اطلاعات مالی  بیانگر سودمندی این تکنیک

 و غیر مالی در کشف گزارشگری مالی متقلبانه است.

 96( با نمونه ای متشکل از 1331کرکوز و همکاران )

 73شرکت غیر متقلب و با استفاده از  96شرکت متقلب و 

نسبت مالی به بررسی سودمندی درخت تصمیم ،شبکه های 

کشف صورتهای  عصبی مصنوعی و شبکه های باور بیزین در

مالی متقلبانه پرداخت.نتایج پژوهش حاکی از این بود که 

صورتهای مالی منتشره در بر گیرنده اطلاعات سودمندی برای 

کشف تقلب در گزارشگری مالی می باشند.همچنین ، مدل 

شبکه باور بیزین عملکرد بهتری نسبت به شبکه عصبی 

هر سه  مصنوعی و درخت تصمیم داشت و خطای نوع اول در

 مدل کمی بود.
ه القومبی همیت شاخص هااسی ر( به بر7969شیخ )

ین ف اخت. هدداتحلیل عاملی پرده تفامساا مالی بمب ممتقل

و مستقل ن حسابرساه یدگااز دخطر ی تحقیق شناسایی بسترها

نسبت به د نها بوی آت بندا لوی وهمچنین و مالی ان مدیر

یط ا)شرخطری علایم  د جووبه وی ین تحقیق بود. در ایکدیگر

اری و حسابدی ضعف سیستم هااز نقاط هایی( بیش ایدو رو

که تمامی ن داد نشاد و نموره شااخلی ی داعلامت هال کنتر

ی یژگی ها، وخطرجوییی و یسکپذیررعامل  0ی  هاار هشد

دن بوو وناکافی نی اناتو، ثباتیدی، بیقتصای اها، ویژگیمدیریت

 باع شدهاند.  ی  ساختاری اشیژگیهادآوری، وسو

سی رتحقیقی به بر( در 7961لهی )اعبدو ست وفرقاند

مدیریت تقلب یسک ریابی زی در ارزفای هاد سیستمکابر

 ختند.داپر
( به بررسی کاربرد روشهای 7966فرقاندوست و براوری )

تحلیلی در ارزیابی ریسک تحریف صورتهای مالی )تقلب 

تحلیل آماری در  مدیریت( پرداختند. آنها براساس نتیجه نهایی

مورد توانایی مدل پیشنهادی در پیشبینی حضور یک شرکت 

در گروه متقلب و یا غیر متقلب، درصد پیشبینی صحیح توسط 

 % محاسبه گردید.  0/33مدل نهایی را 

( به بررسی سودندی 7933پورحیدری و بذر افشان )

استفاده از چک لیست راهنمای کشف تقلب در ارزیابی خطر 

تقلب مدیریت پرداختند. آنها در ابتدا براساس مرور مطالعات و 

چک لیست کشف تقلب، پرسشنامه مبتنی بر آن تهیه و تعداد 

پرسشنامه بین حسابرسان توزیع نمودند. نتایج این  833

طالعه نشان داد که استفاده از چک لیست راهنمای کشف م
تقلب مدیریت موجب کاهش اشتباهات قضاوت شخصی 

حسابرس خواهد شد. همچنین افزایش اندازه شرکت مورد 

حسابرسی و کاهش زمان مورد نیاز برای انجام حسابرسی، 

احتمال استفاده حسابرس از چک لیست کشف تقلب را افزایش 
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لی نتایج حاصل از این مطالعه نشاندهنده میدهد. به طور ک

سودمندی استفاده از چک لیست کشف تقلب در ارزیابی خطر 

 تقلب مدیریت میشود. 

( در پژوهشی با عنوان 7933محمدی و همکاران )

به بررسی وجود ممدیریت  "شناسایی مدیریت آرایشی سود"

 آرایشمی سمود درشرکتهای پذیرفته شده در بورس اوراق بهادار

تهران با استفاده از قانون بنفورد و توزیع کمای م دو پرداختند. 

نتایج این پژوهش نشان داد شرکتهای بررسی شده، فاقد 

 مدیریت آرایشی سود بوده است.  

یژگی وسی تاثیر ربر( به 7937رافشان )بذری و حیدر پو

ت و سطح تحصیلا، شته تحصیلی، ر)نظیر جنسیتدی فری ها

و ختند داخطر تقلب پری همیت بسترهاایابی در ارزتجربه( 

در جنسیت تنها ع که  نود ین بواین تحقیق بیانگر انتایج 

ی هاوه به گرط خطر تقلب مربوی همیت بسترهاایابی ارز
ی یژگی هاو "و  "بر محیط کنترلیو نفوذ آن یژگی مدیریت و"

، شته تحصیلیرما دار دارد امعنای ثرا "مالیت ثباو عملیاتی 

خطر هیچ ی همیت بسترهاایابی در ارزتجربه و  سطح تحصیلی

 ارد.ندی ثرایگر  وه دگر  2از یک 

( در  پژوهشی با 7931رسمتمی و جعفمری درگیمری )

به  "بررسی قانون بنفورد در بورس اوراق بهادار تهران"عنوان 

ارزیابی کیفیت دادههمادر بورس اوراق بهادار تهران با استفاده 

تند. نتایج این تحقیمق حماکی از آناست از قانون بنفورد پرداخ

که دادههای مورد بررسی از قانون بنفورد تبعیت نمی کنند و 

نابهنجاریهمای رفتماری بمازار سرمایه، از دلایل عدم تبعیت از 

 قانون بنفورد است.

 

 تعریف عملیاتی متغیرهاي پژوهش -4

 متغیر وابسته

( است که از ماهیت کیفی Fraudتقلب در صورتهای مالی )

برخوردار بوده و دارای مقیاس سنجش اسمی است. در 

اندازهگیری این متغیر به شرکتهای متقلب عدد یک و به 

 شرکتهای غیر متقلب عدد صفر تخصیص داده میشود. 

(، معیارهایی را به عنوان شاخص 7930جامعی و همکاران )

 تقلب، به شرح زیر در نظر گرفتند:

فات مالیاتی با حوزه مالیات طبق یادداشت وجود اختلا (7

ذخیره مالیات بر درآمد و و بند شرط گزارش 

 حسابرسی پرونده مالیاتی 

های مالی  وجود تعدیلات سنواتی بااهمیت و صورت (1

 تجدید ارائه شده.

برای سنجش گزارشگری مالی متقلبانه از متغیر ساختگی 

لی متقلبانه که اگر گزارشگری ما طوری شود، به استفاده می

داشته باشند، یک و در غیر این صورت صفر در نظر گرفته 

 شود. می

 

 متغیرهاي مستقل

متغیرهای مستقل در این تحقیق، از طریق بررسی مقالات 

معتبر علمی گرد آوری و بعد از روش گلوله برفی و مصاحبه با 

نفر بود  13متخصصان ذیفن و اساتید خبره که تعداد ان ها 

متغیر برای بهره وری در تحقیق مورد  22مجموعا شناسایی و 

 محاسبه قرار گرفت

 متغیرهاي مستقل مورد استفاده در تحقیق
 نحوه محاسبه نسبتهاي مورد استفاده طبقه

 نسبت های مالی

 NI/SAL سود خالص به فروش

 NI/TA بازده دارایی )سود خالص به دارایی(

 NI/EQ (حقوق صاحبان سهامبازده حقوق صاحبان سهام )سود خالص به 

 OCF/NI جریان وجه نقد عملیاتی به سود خالص

 OCF/SAL جریان وجه نقد عملیاتی به فروش

 TD/EQ جمع بدهی به حقوق صاحبان سهام

 TL/TA جمع بدهی به جمع دارایی

 INV/TA موجودی به جمع دارایی

 AR/TA دریافتنی به جمع داراییحسابهای 

 CA/TA داراییهای جاری به کل دارایی

 INV/SAL موجودی به فروش

 AR/SAL حسابهای دریافتنی به فروش

 COG/SAL بهای تمام شده کالاهای فروش رفته به فروش

 SAL/TA گردش داراییها )کل فروش به کل دارایی(



   انجمن حسابداري مديريت ايران  –دانش حسابداري و حسابرسي مديريت  علمي پژوهشي فصلنامه

 4144ويکم/ بهار  سال يازدهم / شماره چهل 522

 نحوه محاسبه نسبتهاي مورد استفاده طبقه

 AP/SAL حسابهای پرداختنی به فروش

 SAL/AR گردش حسابهای دریافتنی )کل فروش به کل حسابهای دریافتنی(

 Cost/SAL هزینههای عملیاتی به فروش

 Cash/TA وجه نقد و معادل وجه به کل دارایی

 TAXE/TAXP به مالیات پرداختی  هزینه مالیات بر درآمد

 نسبت های غیر مالی

 Quality Audit در خیر این صورت صفر 7 کیفیت حسابرسی جزء طبقه اول حسابرس معتمد عدد

 Opinion در خیر این صورت صفر 7اظهارنظر حسابرسی مقبول عدد 

 Restatement در خیر این صورت صفر 7تجدید ارائه صورت مالی عدد 

 

 پژوهش روش شناسی -5
همبستگی -تجربیپژوهش حاضر از نوع پژوهشهای کاربردی و 

است. جامعه آماری در این تحقیق شامل شرکتهای پذیرفته 

شده در بورس اوراق بهادر تهران است و قلمرو زمانی تحقیق 

مشاهده( به  131شرکت ) 131میباشد. در نهایت تعداد 31-31

مشاهده حاوی تقلب و  709عنوان نمونه انتخاب شدند که 

تهای فاقد تقلب مشاهده فاقد تقلب میباشند و شرک 893

انتخابی با توجه به صنعت، حجم فعالیت و ارزش روز شرکت 

حاوی تقلب )گروه آزمون( در همان سال مالی وقوع تقلب 

انتخاب شدند. همچنین برای گروه آزمون صورتهای مالی سه 

سال قبل از تقلب نیز مورد بررسی قرار گرفت. لذا  در مجموع 

بررسی قرار گرفتند..  شرکت مورد -سال 131صورتهای مالی 
در این پژوهش برای جمعآوری و گرداوری دادهها در مرحله 

اول از روش نمونه گیری گلوله برفی  از بین نخبگان حسابداری 

نسبت  03استفاده میکنیم بدین صورت که از مقالات معتبر 

تاثیر گذار در تقلب شناسایی گردیدکه با استفاده از روش گلوله 

نسبت 11نفر از متخصصین ودانشگاهیان تعداد  13برفی از بین 

دسته مورد تایید قرار گرفت که بعد از آن دوباره از بین این  1در

نسبت ها نسبت هایی که تاثیر گذاری بیشتری در تشخیص 

تقلب صورت های مالی دارندبا مراجعه به  روش شبکه عصبی 

انتخاب می شوند و سپس با روش درخت ) (ANNمصنوعی

های  تصمیم گیری اقدام به مدل سازی مینماییم ومدلی که 

و همچنین دارای FSFدارای بالاترین میزان دقت تشخیص 

کمترین میزان خطا باشد بعنوان مدل ایده ال مد نظراست برای 

جمعآوری اطلاعات مورد نیاز بخش مبانی نظری از مجلات 
رای گردآوری سایر دادهها و اطلاعات مورد تخصصی لاتین، و ب

نیاز عمدتاً از طریق بانک های اطلاعاتی سازمان بورس اوراق 

بهادار تهران، گزارش های روزانه و هفتگی سازمان بورس و نرم 

افزارهای رهاورد نوین و تدبیر پرداز استفاده خواهد شد.روش 

باطی تحقیق از نوع گردآوری اطلاعات، آمار توصیفی و استن

میباشد و هدف از این تحقیق وجود، میزان و نوع رابطه بین 

متغیرهای مورد آزمون است.. در این پژوهش بهمنظور جمع 

آوری دادهها و اطلاعات از روش تکنیک های داده کاوی 

استفاده گردیده است. مبانی نظری پژوهش از کتب، مجلات و 

و سایتهای تخصصی فارسی و لاتین گرد آوری گردیده 

دادههای مالی نیز با مراجعه به سایت سازمان بورس و اوراق 

بهادر تهران و صورتهای مالی شرکتها، گزارشهای هیات مدیره 

به مجمع عمومی عادی و گزارشهای حسابرسی مستقل و 

بازرسی قانونی و همچنین با استفاده از نرمافزار رهآورد نوین و 

 تدبیر پرداز گردآوری گردیده است. 

ای مورد استفاده در این پژوهش از نوع دادههای دادهه

واقعی است و با روش استقرایی به کل جامعه آماری قابل 

تعمیم است. از طرفی با توجه به اینکه در این تحقیق از 

اطلاعات تاریخی استفاده شده است و دادههای مربوط به این 

پژوهش از طریق اطلاعات مربوط به شرکتهای پذیرفته شده در 

ورس اوراق بهادر بدست آمده که صورتهای مالی آنها حاوی ب
ریسک تقلب است، بنابراین این پژوهش در دسته تحقیقات 

شبه آزمایشی قرار میگیرد.بهمنظور تجزیه و تحلیل اطلاعات 

توسط آزمونهای شبکه عصبی مصنوعی ودرخت های تصمیم 

گیری استفاده می شود که برای تجزیه تحلیل شبکه عصبی 

و matlab R2013و نرم افزار spssوعی از نرم افزار های مصن

 clementin12برای درخت های تصمیم گیری از نرم افزار  

استفاده می شود .و برای مدل سازی از مدل های تشخیص 

fsf استفاده می کنیم که بالاترین دقت تشخیص و کمترین

  میزان خطا را برای انتخاب بهترین مدل در نظر می گیریم .
 

 یافته هاي پژوهش-6

 در دهنده ایمن موضموع اسمت کمه     شده نشان های انجام پژوهش

 آمماری  همای  روشهمای ممالی    تشمخیص تقلمب صمورت    زمینه

 بمه  و ایجماد  بمر  حاضمر  تحقیق ولی شده است استفاده مختلفی

 متمرکز ماشینی یادگیری های روش و مصنوعی هوش کارگیری

همای ممالی    تشخیص تقلب صورت بینی پیش تا دقت است شده
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شمبکه عصمبی    ،گیری درخت تصمیم مانند های الگوریتم توسط

 تهران بهادار اوراق بورس در مصنوعی و ماشین بردار پشتیبانی

 مقایسه گردند.های مالی  تشخیص تقلب صورتجهت 

هممای پیشممنهادی را بممر روی    در ایممن بخممش الگمموریتم  

همای   کنم. مجموعه داده های واقعی پیاده می ای از داده مجموعه

اسمتفاده شممده در ایمن مطالعممه، مربموط بممه اطلاعمات شممرکت     

شده در بورس تهران هستند که از بانک اطلاعات کدال  پذیرفته

 آورد نوین استخراج شده است. افزار مالی ره و نرم

وتحلیممل  از ایمن مجموعمه عممدتاً بممرای مقایسمه و تجزیمه     

ها در  شود. این داده یبندی و استفاده م های منتخب طبقه روش

شرکت )مشاهده( کمه ،  -سال 131برگیرنده اطلاعات مربوط به 

صورت مالی متقلبانه تشخیص داده شدند و ممابقی   709تعداد 

 عدد غیر متقلبانه تشخیص داده شدند. 893

 

 توصیف اطلاعات

های تحقیق مورد تحلیمل   در این بخش اطلاعات مربوط به داده

 گیرد. توصیفی قرار می

مشماهده،   131همانطور که نتایج نشان ممی دهمد از کمل    

صورت مالی متقلبانه تشخیص داده شدند و ممابقی   709تعداد 

 63عدد غیر متقلبانه تشخیص داده شدند. درواقع حمدود   893

درصد از صورت های مالی، غیر متقلبانه گزارش شده و حمدود  

 درصد از آنها متقلبانه شناخته شده اند. 13
 

 
توصیف اطلاعات متغیر وابسته-1شكل   

 

 توصیف اطلاعات متغیر وابسته جدول

 درصد
تعداد صورت مالی 

 متقلبانه

-تعداد مشاهده )سال

 شرکت(
 صنعت تعداد شرکت

 ابزار پزشکی 7 8 8 733%

 استخراج زغال سنگ 7 8 3 3%

 استخراج سایر معادن 7 8 3 3%

 استخراج کانه های فلزی 2 12 7 2%

 حمل و نقل انبارداری و ارتباطات 9 76 7 8%

 خودرو و قطعات 71 731 91 97%

 دارویی 13 713 8 0%

 دستگاههای برقی 2 93 8 10%

 رایانه 1 71 3 3%

 زراعت و خدمات وابسته 7 8 3 3%

 سیمان آهک گچ 70 33 72 78%

 شیمیایی 73 83 11 91%

 غذایی بجز قند وشکر 73 83 77 76%

 فرآورده های نفتی 1 71 8 03%

 فلزات اساسی 79 16 71 11%

 فنی و مهندسی 1 71 3 3%

 قند و شکر 7 8 3 3%

 کاشی و سرامیک 0 93 71 23%



   انجمن حسابداري مديريت ايران  –دانش حسابداري و حسابرسي مديريت  علمي پژوهشي فصلنامه

 4144ويکم/ بهار  سال يازدهم / شماره چهل 528

 درصد
تعداد صورت مالی 

 متقلبانه

-تعداد مشاهده )سال

 شرکت(
 صنعت تعداد شرکت

 کانی غیر فلزی 0 93 9 73%

 لاستیک و پلاستیک 9 76 3 3%

 ماشین آلات و تجهیزات 8 98 77 97%

 محصولات چوبی 7 8 7 71%

 محصولات فلزی 9 76 7 8%

 منسوجات 7 8 9 03%

 

بینمی کننمده در ایمن تحقیمق      تعداد متغیرهای مستقل یا پیش

نسبت غیر مالی است که شرح آنهما   9نسبت مالی و  73شامل 

 آمده است. 7در جدول 

بممه  SVMو  ANN اول بما اسممتفاده از الگوریتمهمای  در مرحلمه  

یرهای مهم شناسایی کننده تقلب در صورت انتخاب متغ منظور

 اسممتفاده IBM SPSS Modeler 18 افممزار هممای مممالی از نممرم

شمرح   1جمدول  در یج بکارگیری الگوهای ذکر شده . نتاشود می

 داده شده است.

 

 ر تحقیق جارينسبت هاي مالی استفاده شده د -1 جدول
 نام نماد نام نماد

NI/SAL سود خالص به فروش AR/SAL حسابهای دریافتنی به فروش 

NI/TA بازده دارایی COG/SAL بهای تمام شده کالاهای فروش رفته به فروش 

NI/EQ بازده حقوق صاحبان سهام SAL/TA گردش داراییها 

TD/EQ بدهی به حقوق صاحبان سهام AP/SAL  پرداختنی به فروشحسابهای 

TL/TA بدهی به جمع دارایی SAL/AR گردش حسابهای دریافتنی 

OCF/NI جریان وجه نقد عملیاتی به سود خالص Cost/SAL هزینههای عملیاتی به فروش 

OCF/SAL جریان وجه نقد عملیاتی به فروش Cash/TA وجه نقد و معادل وجه به کل دارایی 

INV/TA موجودی به جمع دارایی TAXE/TAXP هزینه مالیات بر درآمد  به مالیات پرداختی 

AR/TA حسابهای دریافتنی به جمع دارایی INV/SAL موجودی به فروش 

 
CA/TA داراییهای جاری به کل دارایی 

 
 

نسبت هاي غیر مالی استفاده شده در تحقیق جاري -2جدول   

 نام نماد نام نماد

Restatement تجدید ارائه صورت مالی Quality Audit کیفیت حسابرسی 

 
Opinion اظهارنظر حسابرسی 

 
 

 

 
 



 ينيعابد ژنيبو  يکامران نيحس... /  شبکه عصبي مصنوعي و ماشين بردار پشتيباني در يمدل کشف تقلب صورتهاي مالي با استفاده از روش ها نيتدو

 

 4144ويکم/ بهار  سال يازدهم / شماره چهل  522

بینی  براي پیش ANNو  SVMمقایسه نتایج مدل هاي 

 تقلب

و ماشمین   ANNهای شبکه عصمبی  نتایج استفاده از الگوریتم

بینی تقلب در صورت های ممالی   برای پیش SVMبردار پشتیبان 

شرکت ها در جدول فوق نشان داده شده است. همانطور که ایمن  

بینی الگوریتم  جدول نشان می دهد در بخش آموزش قدرت پیش

درصد است. قدرت این الگوریتم  68ماشین بردار پشتیبان حدود 

درصد بموده اسمت. همچنمین قمدرت      61در بخش آزمون حدود 

درصمد و   67الگوریتم شبکه عصبی در بخش آمموزش   بینی پیش

درصد بوده است. در بحث الگموریتم همااین اعمداد     16در آزمون 

تنها یک پارامتر هستند و چون انحراف معیاری برای آنها گزارش 

نمی شود نمی توان روی آن آزمون آماری انجام داد که ادعا کرد 

ت دیگمر اعمداد   که این تفاوت معنی دار است یا خیمر   بمه عبمار   

مطلقی هستند که صرف بزرگتر یا کوچکتر  بودن عدد به معنمی  

تفاوت معنی دار است . و از طرفی دیگر همانطور که جداول دقت 

دراخرمقاله نشان داده میشمودتفاوت معنمی    ANNوSVMو خطا 

 وجود دارد. ANNوSVMداری بین قدرت تبیین دو مدل 

بممرای  Gainشمماخص ایممن نتممایج در نمممودار زیممر، کممه بیممانگر  

 شود. بینی الگوریتم ها است، نیز نشان داده می پیش

بینی کننمده تقلمب    در بخش بعدی رتبه بندی متغیرهای پیش

 در صورت های مالی توسط دو الگوریتم ذکر شده می آید. 

 

 
 SVMو  ANNبینی قدرت الگوریتم  براي مقایسه پیش GAINشاخص -1 نمودار

 

 ANNالگوریتم 
 شبکه عصبی طراحی شده به شکل زیر می باشد.

 

 
 بینی تقلب در صورت هاي مالی شبكه عصبی طراحی شده براي پیش -2 نمودار
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 بینی توسط الگوریتم شبكه عصبی میزان اهمیت متغیرها در پیشتعیین  -3 جدول
Rank Nodes Importance Rank Nodes Importance 

1 COG/SAL 0.1356 12 INV/SAL 0.0334 

2 SAL/TA 0.0813 13 Cash/TA 0.0332 

3 AP/SAL 0.077 14 INV/TA 0.0328 

4 NI/EQ 0.065 15 AR/TA 0.0317 

5 TL/TA 0.0629 16 Restatement 0.0305 

6 OCF/SAL 0.0532 17 NI/SAL 0.0268 

7 Opinion 0.0507 18 NI/TA 0.026 

8 OCF/NI 0.0485 19 AR/SAL 0.0247 

9 TD/EQ 0.0475 20 CA/TA 0.0192 

10 TAXE/TAXP 0.0467 21 Cost/SAL 0.0189 

11 SAL/AR 0.0409 22 Quality Audit 0.0135 

 
 بینی توسط الگوریتم شبكه عصبی میزان اهمیت متغیرها در پیشتعیین  -3 نمودار

 

(، متغیرهایی 1376) 2بر اساس استاندارد روش شناختی جان

درصد قدرت تبیین دارند در مرحله دوم  0که بیش از 

بینی بکار گرفته می شوند. بر این اساس در الگوریتم  پیش

فروش رفته  یتمام شده کالاها یبهاشبکه عصبی متغیرهای، 

 های­، حسابSAL/TA ها­ییدارا ،گردشCOG/SAL به فروش

 صاحبان سهامحقوق  ، بازده AP/SAL به فروش یپرداختن

NI/EQ  .هستند 

 ANNبینی با متغیرهاي منتخب از طریق الگوریتم  پیش

 ANN-CHAIDالگوریتم 

برای شناسایی تقلب در صورت  CAHIDنتایج برارزش الگوریتم 

های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس روش
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 ANN-CHAIDبینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیشر نمودا

 

متغیر انتخاب شدند اما قرار نیست در این  1در مرحله قبلی 

متغیر قدرت تبیین داشته باشند. در این  1مرحله همه 

مدلسازی یکی از متغیرها بطور کلی نتوانسته در پیش بینی 

حضور داشته باشد. درواقع وارد مدل شده اما چون قدرت 
تبیین نداشته نرم افزار آن را در مدلسازی کلا در نظر نگرفته 

است. همانطور که نمودار نشان می دهد در بین متغیرهای 

ابرس جزو بینی کننده اصلی، تنها متغیر اظهار نظر حس پیش

بینی کننده مهم اما مهمترین متغیر  متغیرهای غیر مالی پیش

بینی  بینی قرار دارد. قدرت پیش درصد قدرت پیش 21با حدود 

 درصد است. 1و  0،  8،  13، 12متغیرهای بعدی به ترتیب، 

 ANN-QUESTالگوریتم 

برای شناسایی تقلب در صورت QUEST  یتمالگورنتایج برارزش 

از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس روش  های مالی پس

 شبکه مصنوعی عصبی به صورت زیر است.

مشابه با مدل قبلی همانطور که نمودار نشان می دهد در 

بینی کننده اصلی، تنها متغیر اظهار نظر  بین متغیرهای پیش

بینی کننده مهم اما  حسابرس جزو متغیرهای غیر مالی پیش

بینی قرار دارد.  درصد قدرت پیش 07 مهمترین متغیر با حدود

و  8، 8،  8،  8، 17بینی متغیرهای بعدی به ترتیب،  قدرت پیش

 درصد است. 8

 

 
 بینی تقبل در صورتهاي مالی براي پیش ANN-QUESTر نتایج بكارگیري الگوریتم نمودا

 

 
 ANN-QUESTبینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیش نمودار 
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 ANN-C5.0الگوریتم 

برای شناسایی تقلب در صورت  C5.0نتایج برارزش الگوریتم 

های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس روش 

 شبکه مصنوعی عصبی به صورت زیر است.

در تایید نتایج دو مدل قبلی و همانطور که نمودار نشان می 

بینی کننده اصلی، تنها متغیر  دهد در بین متغیرهای پیش

بینی کننده  مالی پیشاظهار نظر حسابرس جزو متغیرهای غیر 

بینی قرار  درصد قدرت پیش 91مهم ومهمترین متغیر با حدود 

،  3،  70، 97بینی متغیرهای بعدی به ترتیب،  دارد. قدرت پیش

 درصد است. 7و  0، 1
 

 مالیبینی تقبل در صورتهاي  براي پیش ANN-C5.0نتایج بكارگیري الگوریتم  جدول

 
 

 
 ANN-C5.0بینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیش نمودار

 

 ANN-CARTالگوریتم 

برای شناسایی تقلب در صورت  CARTنتایج برارزش الگوریتم 

های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس روش 

 شبکه مصنوعی عصبی به صورت زیر است.

در تایید نتایج دو مدل قبلی و همانطور که نمودار نشان 

بینی کننده اصلی، تنها متغیر  می دهد در بین متغیرهای پیش

بینی کننده  اظهار نظر حسابرس جزو متغیرهای غیر مالی پیش
بینی قرار  درصد قدرت پیش 20مهم و مهمترین متغیر با حدود 
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،  0،  79، 19یب، بینی متغیرهای بعدی به ترت دارد. قدرت پیش

 درصد است. 0و  0، 0

و غیر  از میان متغیرهای غیر مالینتایج نشان می دهد 

، متغیر اظهار نظر حسابرس در تشخیص تقلب )در هر مالی

که نتیجه چهار الگوریتم( عامل موثر شناخته شده است 

های مبتنی بر شبکه عصبی، عامل غیر  میگیریم در الگوریتم

حسابرس بعنوان مهمترین متغیر برای مالی اظهار نظر 

درصد  07تا  91تشخیص تقلب در صورتهای مالی بوده و بین

 بینی دارد. قدرت پیش

 

 
رنتایج بكارگیري الگوریتم نمودا ANN-CART بینی تقلب در صورتهاي مالی براي پیش   

 

 
بینی با الگوریتم  الی در پیشاهمیت متغیرهاي مالی و غیر م نمودار  ANN-CART 

 

 
شاخص  نمودار GAIN الگوریتم تحقیق با متغیرهاي منتخب از طریق  4براي مقایسه نتایج   ANN 
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 ANNالگوریتم تحقیق با متغیرهاي منتخب از طریق  4بینی نتایج  مقایسه توان پیش جدول

 

 مقایسه چهار الگوریتم 

نتایج تبیین شده در نمودار و جدول بالا نشان می دهد که 

بالاترین قمدرت   C5الگوریتم بکار گرفته شده الگوریتم  2از بین 
درصد را دارد. )اولین جدول  از بالا به پمایین   68تبیین، معادل 

سمومین   QUESTدومین جدول مربوط بمه   CHAIDمربوط به 

 است( CARTو آخری مربوط به  C5.0جدول، 

در این قسمت با استفاده از الگوریتم شبکه عصبی 

بینی کننده تقلب در  مصنوعی بمنظور انتخاب متغیرهای پیش

صورت های مالی و با بکارگیری درخت های تصمیم 

به انتخاب مدل ایده  CARTو  CHAID ،QUEST ،C5.0گیری

وریتم ها  که در ال پرداخته است. نتایج مقایسه ای این الگ

 .قویترین است C5.0  جداول زیر آمده است،

نشان می دهد  8و خطا 0همانطور که نتایج معیارهای دقت

بالاترین  CART و پس از آن الگوریتم C5.0بطور کلی الگوریتم 

قدرت تبیین را با استفاده از متغیرهای انتخاب شده توسط 
و در نهایت   CAHIDشبکه عصبی را دارد. پس از آنها الگوریتم 

ضعیف ترین الگوریتم برای تبین متغیر تقلب در صورت های 

 است.  QUESTمالی الگوریتم 
 

هاي بكاررفته پس از انتخاب متغیرها با روش شبكه عصبی با پارامتر  مقایسه الگوریتمجدول  FSF 

Overall Accuracy Non-FSF Detection 

Accuracy FSF Detection Accuracy MODEL 

0.776 0.552 0.664 ANN + QUEST 
0.808 0.617 0.7125 ANN + CHAID 
0.866 0.732 0.799 ANN + CART 
0.894 0.788 0.841 ANN + C5.0 

 

هاي بكاررفته پس از انتخاب متغیرها با روش شبكه عصبی با معیار خطا مقایسه قدرت تبیین الگوریتم جدول  
Overall Error Rate Type II Error Rate Type I Error Rate MODEL 

0.144 0.334 0.2335 ANN + QUEST 
0.133 0.281 0.209 ANN + CHAID 
0.127 0.274 0.1935 ANN + CART 
0.106 0.241 0.184 ANN + C5.0 

 

همانطور که نتایج بصورت زیر نشان SVMالگوریتم 

 دهد: می
درصد در الگوی ماشین  0بر اساس معیار قدرت تبیین بیش از 

، Opinion یاظهارنظر حسابرسبردار پشتیبان نیز متغیرهای، 

، TL/TA ییبه جمع دارا ، بدهیSAL/TA ها­ییدارا گردش

 یافتنیدر های­حساب ، گردش INV/SAL به فروش موجودی

SAL/AR ییبه جمع دارا ، موجودی INV/TA های­، حساب 

، NI/SAL خالص به فروش ، سود AP/SAL به فروش یپرداختن

 متغیرهای منتخب هستند. Quality Auditی حسابرس کیفیت

و  CHAIDو  CARTدر مرحله دوم تحقیق از چهار الگوریتم 

C5.0  وQUEST .برای مدلسازی استفاده می شوند 
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 (SVMبینی توسط الگوریتم ماشین بردار پشتیبان ) تعیین میزان اهمیت متغیرها در پیش جدول

Rank Nodes Importance Rank Nodes Importance 

1 Opinion 0.1619 12 TAXE/TAXP 0.0429 

2 SAL/TA 0.0751 13 Cost/SAL 0.0417 

3 TL/TA 0.0732 14 CA/TA 0.0400 

4 INV/SAL 0.0645 15 TD/EQ 0.0370 

5 SAL/AR 0.0622 16 NI/EQ 0.0349 

6 INV/TA 0.0601 17 AR/SAL 0.0335 

7 AP/SAL 0.0598 18 OCF/SAL 0.0331 

8 NI/SAL 0.0532 19 AR/TA 0.0302 

9 Quality Audit 0.0574 20 OCF/NI 0.0269 

10 Restatement 0.0468 21 COG/SAL 0.0223 

11 Cash/TA 0.0441 22 NI/TA 0.0113 

 

 
بینی توسط الگوریتم ماشین بردار پشتیبان تعیین میزان اهمیت متغیرها در پیشنمودار   

 

 

 SVMبینی با متغیرهاي منتخب از طریق الگوریتم  پیش

 SVM-CHAIDالگوریتم  -

برای شناسایی تقلب در صورت  CAHIDنتایج برارزش الگوریتم 
های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس 

 الگوریتم ماشین بردار پشتیبان به صورت زیر است.

قرار نیست در متغیر انتخاب شدند اما  3در مرحله قبلی

متغیر قدرت تبیین داشته باشند. در این 3این مرحله همه 

مدلسازی سه مورد از متغیرها بطور کلی نتوانسته در پیش 

بینی حضور داشته باشد. درواقع وارد مدل شده اما چون قدرت 

تبیین نداشته نرم افزار آنها را در مدلسازی کلا در نظر نگرفته 

ن می دهد، مهمترین متغیر است.همانطور که نتایج نشا

درصد قدرت  16بینی کننده متغیر گردش دارایی ها با  پیش

بینی بعنوان یک متغیر مالی قرار دارد. تنها متغیر غیر  پیش

 79مالی در این الگو متغیر کیفیت حسابرسی بوده و توانسته 

بینی  درصد از تغییرات متغیر تقلب در صورتهای مالی را پیش

 3و  79، 79، 19رها به ترتیب توانسته اند کند. سایر متغی

 بینی کنند. درصد از تغییرات متغیر وابسته را پیش
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 بینی تقبل در صورتهاي مالی براي پیش SVM-CHAIDنتایج بكارگیري الگوریتم  جدول

 

 
 SVM-CHAIDبینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیش نمودار

 
 

 SVM-QUESTالگوریتم 

برای شناسایی تقلب در صورت QUEST  یتمالگورنتایج برارزش 

های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس 

 به صورت زیر است.الگوریتم ماشین بردار پشتیبان 
متغیر انتخاب شدند اما قرار نیست در  3در مرحله قبلی

متغیر قدرت تبیین داشته باشند. در این 3این مرحله همه 

مورد از متغیرها بطور کلی نتوانسته در پیش بینی 2مدلسازی 

حضور داشته باشد. . درواقع وارد مدل شده اما چون قدرت 

در مدلسازی کلا در نظر نگرفته  تبیین نداشته نرم افزار آنها را

است. همانطور که نتایج نشان می دهد، مهمترین متغیر 

درصد  01بینی کننده متغیر نسبیت بدهی به دارایی با  پیش

بینی بعنوان یک متغیر مالی قرار دارد. در این الگو  قدرت پیش

هیچ متغیر غیر مالی حضور ندارد. سایر متغیرها هرکدام به 

درصد از تغییرات متغیر وابسته را  71ته اند تنهایی توانس

 بینی کنند. پیش
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 بینی تقبل در صورتهاي مالی براي پیش SVM-QUESTنتایج بكارگیري الگوریتم  نمودار 

 

 
 SVM-QUESTبینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیشنمودار 

 

 

 SVM-C5.0الگوریتم  -

برای شناسایی تقلب در صورت  C5.0نتایج برارزش الگوریتم 

های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس 

 الگوریتم ماشین بردار پشتیبان به صورت زیر است.

متغیر انتخاب شدند اما قرار نیست در  3در مرحله قبلی

متغیر قدرت تبیین داشته باشند. در این 3این مرحله همه 

مورد از متغیرها بطور کلی نتوانسته در پیش بینی 7مدلسازی 

حضور داشته باشد. . درواقع وارد مدل شده اما چون قدرت 

نظر نگرفته تبیین نداشته نرم افزار آن را در مدلسازی کلا در 

و همانطور که نتایج  SVM-CHAIDاست. در تایید نتایج مدل 

بینی کننده یک متغیر  نشان می دهد، مهمترین متغیر پیش

درصد  16مالی بوده است. متغیر موجودی به فروش توانسته با 

بینی کننده های تقلب قرار  بینی در صدر پیش قدرت پیش

و متغیر کیفیت حسابرسی گیرد. تنها متغیر غیر مالی در این الگ

درصد از تغییرات متغیر تقلب در صورتهای  0بوده و توانسته 
، 18بینی کند. سایر متغیرها به ترتیب توانسته اند  مالی را پیش

درصد از تغییرات متغیر وابسته را  337و  0، 3، 71، 78

 بینی کنند. پیش
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 بینی تقبل در صورتهاي مالی براي پیش SVM-C5.0نتایج بكارگیري الگوریتم  جدول

 
 

 
 SVM-C5.0بینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیش نمودار 

 

 SVM-CARTالگوریتم 

برای شناسایی تقلب در صورت  CARTنتایج برارزش الگوریتم 

های مالی پس از انتخاب متغیرهای تاثیر گذار بر اساس 

 الگوریتم ماشین بردار پشتیبان به صورت زیر است.

متغیر انتخاب شدند اما قرار نیست در  3در مرحله قبلی

متغیر قدرت تبیین داشته باشند. در این 3این مرحله همه 

لی نتوانسته در پیش بینی مورد از متغیرها بطور ک9مدلسازی 

حضور داشته باشد. . درواقع وارد مدل شده اما چون قدرت 

تبیین نداشته نرم افزار آنها را در مدلسازی کلا در نظر نگرفته 



 ينيعابد ژنيبو  يکامران نيحس... /  شبکه عصبي مصنوعي و ماشين بردار پشتيباني در يمدل کشف تقلب صورتهاي مالي با استفاده از روش ها نيتدو

 

 4144ويکم/ بهار  سال يازدهم / شماره چهل  222

است. مشابه با نتایج مدل قبلی و همانطور که نتایج نشان می 

بینی کننده یک  دهد، در این مدل نیز مهمترین متغیر پیش

 11وده است. متغیر موجودی به فروش توانسته با متغیر مالی ب

بینی کننده های تقلب  بینی در صدر پیش درصد قدرت پیش

قرار گیرد. در این الگو متغیر غیر مالی حضور ندارد. سایر 

 73و  73، 73، 73، 73، 19، 11متغیرها به ترتیب توانسته اند 

 بینی کنند. درصد از تغییرات متغیر وابسته را پیش

میان متغیرهای مالی وغیر مالی، متغیرهای مالی نسبت از 

الگوریتم(و نسبت  2موجودی به فروش )در دو الگوریتم از 

بدهی به دارایی ونسبت گردش دارایی در تشخیص تقلب عامل 

  .موثری شناخته شده است
 

 
 بینی تقبل در صورتهاي مالی براي پیش SVM-CARTنتایج بكارگیري الگوریتم نمودار 

 

 
 SVM-CARTبینی با الگوریتم  اهمیت متغیرهاي مالی و غیر مالی در پیش نمودار 

 

 
 SVMالگوریتم تحقیق با متغیرهاي منتخب از طریق  4براي مقایسه نتایج  GAIN:شاخص نمودار
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 SVMالگوریتم تحقیق با متغیرهاي منتخب از طریق  4بینی نتایج  مقایسه توان پیش جدول

 

 مقایسه چهار الگوریتم

نتایج تبیین شده در نمودار و جدول بالا نشان می دهمد کمه از   

بالاترین قمدرت   C5.0الگوریتم بکار گرفته شده الگوریتم  2بین 

درصد را دارد. این نتیجه نتایج بخش قبلی را  68تبیین، معادل 

 CHAIDتایید می کند. )از بالا به پایین اولین جدول مربوط به 

و  C5.0سمومین جممدول،   QUESTدوممین جممدول مربموط بممه   

 است(. CARTآخری مربوط به 

 جمع بندي

شتیبان به ماشین بردار پ  در این قسمت استفاده از الگوریتم

بینی کننده تقلب در صورت  منظور انتخاب متغیرهای پیش

 CHAID ،QUEST ،C5.0های  های مالی و بکارگیری الگوریتم

پرداخته است. نتایج مقایسه ای این الگوریتم ها که  CARTو 

 قویترین استC5.0 در جداول زیر آمده است 

 

 FSFهاي بكار رفته پس از انتخاب متغیرها با روش ماشین بردار پشتیبان با پارامتر  مقایسه الگوریتم لجدو FSF جدول

Overall Accuracy Non-FSF Detection 

Accuracy 
FSF Detection 

Accuracy MODEL 

0.7555 0.674 0.837 SVM + C5.0 

0.6915 0.589 0.794 SVM + CART 
0.3895 0.186 0.593 SVM + CHAID 
0.318 0.091 0.545 SVM + QUEST 

 

هاي بكار رفته پس از انتخاب متغیرها با روش شبكه عصبی مصنوعی مقایسه قدرت تبیین الگوریتم جدول  

Overall Error Rate Type II Error Rate Type I Error Rate MODEL 

0.16 0.115 0.165 SVM + C5.0 
0.1705 0.154 0.192 SVM + CART 
0.1845 0.155 0.226 SVM + CHAID 
0.2225 0.177 0.291 SVM + QUEST 

 

نشان می دهد که قوی  FSFدر این بخش نتایج جدول معیار 

قرار دارد.  CARTاست. پس از آن الگوی  C5.0ترین الگو 

ضعیف ترین  QUESTو الگوریتم   CHAIDسپس الگوریتم 

الگوریتم است. نتایج مقایسه الگوریتم ها بر اساس معیار خطا 

در جدول آمده است. این نتایج تایید کننده نتایج جدول قبلی 

است. نتایج نشان می دهد که در الگوهای مبتنی بر ماشین 

بردار پشتیبان، متغیرهای غیر مالی نقش عمده ای در 

 بینی ندارند. پیش

 

 



 ينيعابد ژنيبو  يکامران نيحس... /  شبکه عصبي مصنوعي و ماشين بردار پشتيباني در يمدل کشف تقلب صورتهاي مالي با استفاده از روش ها نيتدو

 

 4144ويکم/ بهار  سال يازدهم / شماره چهل  222

 نتیجه گیري  : بحث و نتیجه گیريبحث و  -7
چهار متغییر دربین متغیر های انتخاب شده توسط هر دو 

( در مرحله اول یکسان است که خود ANNو  SVM (الگوریتم

متغیر مهم  71عوامل قدرتمندی در کشف تقلب است.در کل 

متغیر، چهارعامل قدرتمندتراز 71هستند که از بین این 

متغیر با رنگ آبی در جداول  2  دیگرعوامل میباشند.که این

 زیرمشخص شده است

 

 ANN,SVMجدول متغییر هاي تاثیرگذار درتشخیص تقلب بوسیله 

COG/SAL 
SAL/TA 
AP/SAL 
NI/EQ 
TL/TA 

OCF/SAL 
Opinion 

INV/SAL 
SAL/AR 
INV/TA 
NI/SAL 

Quality Audit 

SAL/TA 
AP/SAL 
NI/EQ 
TL/TA 

OCF/SAL 
Opinion 

COG/SAL 

ANNالگوریتم 

 

Opinion 
SAL/TA 
TL/TA 

INV/SAL 
SAL/AR 
AP/SAL 
INV/TA 
NI/SAL 

Quality Audit 

SVMالگوریتم 

 

 C5.0+ ANN ، مدل  در مرحله دوم یتجرب یجبر اساس نتا

 میان در کلی را دقت و FSF یصتشخ یزان دقتم ینبالاتر

تقلب  یصتشخ یمطالعه برا ینهشت مدل ساخته شده در ا

 ینچنهم C5.0+ ANN دهد.  یگزارش م یمال یهاصورت

. است IIنوع  خطای میزان و Iنوع  یخطا میزان ینترکم یدارا

 یصتشخ یمدل ساخته شده برا ینبهتر ین مدل ،ا بنابراین،

 مطالعه است. یندر ا یمال یهاتقلب صورت

 یداده برااستخراج  یهایکمطالعه با استفاده از تکن ینا

متفاوت از  یاربس هاشرکت یمال یهاتقلب صورت ییشناسا
و  ANN یکمطالعه  یناست. در مرحله اول، ا یمطالعات قبل

SVM برد. در مرحله یمهم به کار م یرهایمتغ یشنما یرا برا

 یکچهار روش تکن یص،تشخ یهاساخت مدل یدوم، برا

( مورد QUEST، و CART ،CHAID ،C5.0) گیرییمتصم

مورد  هداداستخراج  یهایکتکن ی. برایرندگیاستفاده قرار م

 یرهایانتخاب متغ یبرا SVMو  ANNمطالعه،  یناستفاده در ا

 یبرا QUEST، و CART ،CHAID ،C5.0مهم مناسب هستند؛ 

مناسب هستند. به  یرهامتغ ییو شناسا ینیبیشپ ی،بندطبقه

که  یرمتغ 11ها، مجموع مدل یصدقت تشخ هبودنظور بم

میبگذارد انتخاب  یرتأث یمال یهاممکن است بر تقلب صورت

توسط  یرمتغ 11. (؛یمالیرو غ یمال یرهایشوند )از جمله متغ

ANN یا SVM اثر  یکه دارا هاییآند و نشویداده م یشنما

یم ( انتخاب30/3 ≤ یرمتغ یتاهم مقدارهستند ) ترییشب

، CART ،CHAID یقاز طر یمبه طور مستق یرمتغ 11شوند. 

C5.0 و ،QUEST ی مدل یگر،شوند. به عبارت دیم یسازمدل

 یاساس یممفاه مبنایمرحله ساخته شده بر  یکتنها در  که

 ین،شود. بنابرایتر مو سخت یافتهکاهش  یارآمار، دقت مدل بس

 کند..یم یجادمدل را در دو مرحله ا ینا ،مطالعه ینا

را که  یمتقابل ده برابر اعتبارسنجی چنینهممطالعه  ینا

دقت  یشافزا یتر برایقروش دق یکبه عنوان  یدر محافل علم

هشت گزارش  یان. در میردپذیشناخته شده است م یصتشخ

مطالعه،  ینشده توسط ا یجادتقلب ا یصتشخ یهامدل ی،مال

باشند. دقت یدرصد م 63یش ازدقت ب یها دارامورد از آن چند

خوب است  یعلوم اجتماع یقاتتحق ینهها در زممدل یصتشخ
 کلی دقت در رتبه اول  C5.0+ ANN مدل   یبرا که طورهمان

(، کلی دقت در دوم رتبه) ANN+CART لشد(، مد یبندرتبه

CART ( و یونو رگرس یبند)درخت طبقهC5.0 ( توسعه

مهم  یکاست( دو تکن یبر آنتروپ یمبتن یریگمیدرخت تصم

 یزن یتجرب یقاتهستند. تحق یریگیمدرخت تصم یتمالگور

هر دو  ییو شناسا ینیبیشپ ی،بندطبقه ییکه توانا یافتنددر

در  یگر،د یسو خوب است. از یار( بسC5.0و  CART) یکتکن

توان به طور خودسرانه ینم مطالعه، ینا یتجرب یجمورد نتا

 یلترف یبرا ANNاثر استفاده از  یا ییاستدلال کرد که توانا

که چرا است،  SVMبهتر از مدل  مهم الزاماً یرهایکردن متغ

. به عنوان مثال، در دارد ساخت مدل یکل یتبه وضع یبستگ

 ANNاز  Iمطالعه، مرحله  ینشده توسط ا یجادا یهامدل یانم

با  یریگیمدرخت تصم یتمالگور یکو مرحله دوم از چهار تکن

 ینچنمطالعه هم ینحال، ا ینا ا. بکندیتفاده ماس یدقت کل

 ی،بندطبقه ییتوانا یهامدل رتبه 6 یانکه در م یابدیمدر
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در  QUESTو  CART ،CHAID ،C5.0 ییو شناسا ینیبیشپ

 C5.0> CART > CHAID > QUESTدوم، عبارتند از:  مرحله

 یهادهد که مدلیمطالعه نشان م یناساس بحث فوق، ابر

هم ینثر است. اؤو م یقدق لیما یهاتقلب در حساب یصتشخ

 ینچنمتخصصان آموزنده است. هم یامحققان  یگرد یبرا چنین

 یهایکتکن یربا استفاده از سا یندهمطالعات آ یتواند برایم

ها شرکت یمال یهاتقلب صورت یصتشخ یداده برااستخراج 

در بازار  نفعانیهمه ذ ی،مال یها.گزارشیردمورد توجه قرار گ

انداز و چشم یفعل یتدر مورد وضع یدرا با اطلاعات مف یمال

 تحریف ی،مال یهادهند. تقلب در صورتیشرکت ارائه م

به منظور  هاورقیپا یاگرفتن در ارقام  یدهناد یااظهارات  تعمدی

را  یریتتواند مدیم یرهمد یئتگمراه کردن کاربران است. ه
 یا، ی تحت فشار قرار دهدآمدبه اهداف در یدنرس رایب

 ها با درآمد گزارش شدهممکن است اگر پاداش آن یریتمد

تقلب  خود سوداز  ینانبه منظور اطم هادرآمد در مرتبط باشد

ممکن است به  یمال یهاصورت یهدر ته تقلب کردن. کند

 یاحقوق و  یشافزا یغات،مانند تبل ی،فع شخصانم در یریتمد

 یها گاهسهام شرکت کمک کند. شرکت بالاتر بردن ارزش

 ینمأبه ت یدسترس یرا برا یندروغ یمال یهااظهارنامهاوقات 

یسهام عرضه م یمتاز ق یتحما یابلند مدت  یهایبده یمال

به  ینضربه سنگ یکها کنند. هر مورد تقلب در شرکت

را  سرمایه بازار که داران استکاران و سهام، طلبگذاران سرمایه

در  کند. تقلبیرا خراب م یمال یبه خطر انداخته و بازارها

ها و شرکت یداربه توسعه پا یبه طور جد یمال هایاظهارنامه

ثر ؤمدل م یک یجادا ین،رساند. بنابرایم یبآس یمال یبازارها
ها، موضوع شرکت یمال یهاحسابتقلب صورت یصتشخ یبرا

 است. یمهم و فور

 یهاشرکت یژهها، به وشرکت یتقلب یمالهای اظهارنامه

، گذاران سرمایهداران، مانند سهام نفعانیذ از ذکر شده، نه تنها

خریداران کلاهو  یانکنندگان، مشترینبالقوه، تأم گذاران سرمایه

 کاری یداری، بلکه باعث خسارت به بقا و پاکنندبرداری می

شوند. می اریدو توسعه پا یمال یسلامت بازارها یزها و نشرکت

به  یجد یبباعث آس انرون، 1337مثال، در سال  عنوانبه 

 یداربر توسعه پا یشد و به طور قابل توجه یکااقتصاد آمر

اگر حسابداران و  یگذاشت. حت یرثأت یکاآمر یمال یبازارها

 ییشناسا یو مقررات مربوطه برا یناز قوان یرویحسابرسان با پ

را  یمال یهاصورت یریت،مد یاز سو یجعل یسوء رفتارها
مدل  یک یجادا هایی خواهد شد.کوتاهی یشهکنند، هم ینیبازب

شرکت یمال یهاصورت یهاتقلب یصتشخ یثر براؤو م یقدق

یو حسابرسان اعمال شود، م هاCPAتواند توسط ی، که مها

را  یها و خطرات حسابرسشرکت یمال یهابرداریتواند کلاه

ها و کمک به شرکت یریتبر مد بازدارنده یرتأث یجادا یبرا

 یدارتوسعه پا به شدت کاهش دهد. یمال یها و بازارهاشرکت

صورت یصتشخ یبرا یاثر دو مرحلهؤو م یقمطالعه دق ینا

حسابداران،  یتواند به عنوان مرجع برایم یتقلب یمال یها

 ی،مال گرانیلاوراق بهادار، تحل گرانیلحسابرسان، تحل

 دهاستفا یمال یها و ناظران بازارهادانشگاه و شرکتمتخصصان 

 است. پژوهش ینا یو علم یعمل یتاهم اینشود. 
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